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RESUMEN

Mediante una revision no sistematica de la literatura, este trabajo de investigacién se
centra en explorar la aplicacién de la herramienta de Visualizacion de Datos en el contexto de

la prevencion del lavado de activos de origen delictivo y financiacion del terrorismo.

Se investiga como esta herramienta tecnoldgica puede optimizar los procedimientos
de auditoria, proporcionando una mejor comprension de los datos y permitiendo una deteccion
mas precisa de posibles irregularidades. Este estudio brinda una visibn de como la
herramienta de Data Visualization puede revolucionar la practica de la auditoria contable y

mejorar la calidad de la informacién para los usuarios interesados en tomar decisiones.

PALABRAS CLAVE: Visualizacion de datos; Lavado de activos; Auditoria.



1. INTRODUCCION

Tal como mencionan los autores Singh y Best (2019), anualmente las actividades de
lavado de dinero amenazan la economia global, ya que los ingresos de estas pueden utilizarse
para financiar otras actividades delictivas y socavar la integridad de los sistemas financieros
en todo el mundo, es por ello que se reconocen como un riesgo critico en muchos paises.
Ademas, debido a la gran cantidad de transacciones que ocurren diariamente en el sistema
financiero, encontrar casos especificos de operaciones ilicitas se convierte en una tarea no

trivial (LopezRojas y Axelsson, 2012).

Por otro lado, es importante remarcar que las instituciones financieras se enfrentan a
un desafio constante en la prevencion del lavado de dinero de origen delictivo y financiacién
del terrorismo debido a la sofisticacién de las técnicas delictivas y al volumen de las
transacciones. Los métodos tradicionales basados en reglas suelen generar una alta tasa de
falsos positivos, lo que incrementa significativamente los costos operativos al requerir una
mayor inversidn en la investigacion de dichas alertas. La calidad de los datos subyacentes
también influye en la generacién de falsos positivos, afectando la eficiencia y eficacia de los
sistemas de monitoreo. Esta situacion obliga a las instituciones a buscar soluciones
innovadoras que permitan optimizar sus procesos de deteccidén y reducir el impacto de las
alertas falsas (Oztas, et al. 2024; Pontes, et. al 2022).

Otro problema que resulta relevante es que la informacién proveniente del Know your
customer (KYC) o “conozca a su cliente” a menudo esta desactualizada e inexacta, lo que
lleva a alertar en exceso o en defecto a individuos especificos. Esto afecta negativamente al
proceso de segmentacion de clientes y reduce la precision del proceso general. Ademas, los
departamentos o areas que se encargan de las tareas tendientes a la prevencién del lavado
de dinero, deberian estar integradas en el monitoreo de las transacciones y trabajar juntos,
no de forma aislada. Es por esta razén que los datos son un desafio para las instituciones y
existe la necesidad de una unica fuente de datos internos de los clientes que proporcione
informacién precisa y actualizada sobre los mismos. Tal como comenta Oztas, et. (2024), el
hecho de que los bancos a menudo tengan multiples fuentes de datos de varios

departamentos y productos se suma al problema de la falta de una fuente Unica de datos.

Dado el cambio constante en las regulaciones y normativas sobre la prevencion del
lavado de activos con origen en operacion ilicitas, junto con casos recientes de este tipo de
actividades por parte de algunas de las instituciones financieras mas grandes, se ha puesto
de relieve la necesidad de una mejor tecnologia en la gestion de prevencién de las mismas.
De hecho, se considera que las soluciones tecnolégicas eficaces son un elemento esencial

en el blanqueo de capitales, ya que los datos y los analisis mejorados son claves para ayudar



a los profesionales a centrarse en actividades sospechosas. Actualmente, existe un interés
emergente tanto por parte de investigadores como de profesionales, en relacion con el uso de
herramientas de software para mejorar la deteccion de actividades provenientes de lavado de
dinero (Singh y Best, 2019).

En este sentido, el presente trabajo de investigacion explora el potencial de las
herramientas tecnoldgicas de analisis y visualizacion de datos para complementar los
procesos de auditoria contable y fortalecer la lucha contra el lavado de dinero. Al combinar
datos contables con otras fuentes de informacién, se busca identificar nuevas tendencias y

patrones que puedan indicar actividades ilicitas.

2. OBJETIVO GENERAL

El objetivo general de esta investigacion es analizar la utilidad de las herramientas
tecnoldgicas de los dashboards, o tableros de visualizacion de datos, para detectar
operaciones inusuales y sospechosas relacionadas con el lavado de activos de origen
delictivo y financiacion del terrorismo. Se explora cémo estas herramientas ayudan a los
auditores contables, al momento de llevar a cabo su trabajo, y presentar mejor la informacion

a los usuarios finales, para que les sea de utilidad al momento de tomar decisiones.

3. OBJETIVOS ESPECIFICOS

1. Explorar la importancia de los dashboards de visualizacién de datos en la auditoria

contable, especificamente en la prevencion del lavado de activos.

2. Descubrir las caracteristicas esenciales de un tablero de visualizacion de datos

eficaz para detectar operaciones inusuales y sospechosas.

4. METODOLOGIA

Para poder avanzar con los objetivos especificos de la presente investigacion, se
realiza una revision no sistematica de la literatura sobre la utilidad de los dashbords o tableros
de visualizacion de datos aplicados a la deteccidon de operaciones inusuales y sospechosas
sobre el lavado de activos de origen delictivo y financiacion del terrorismo. En consecuencia,
siguiendo las pautas de las Técnicas de Investigacion Social propuestas por Bravo, R.S.

(2001) podemos afirmar que, de acuerdo con los objetivos de esta investigaciéon, esta se



clasifica como aplicada; en términos de su duracion, es de naturaleza seccional; en relacion
con su enfoque, se caracteriza como exploratoria; en lo que respecta a su alcance, se enfoca
en la microsociologia; y en cuanto a las fuentes utilizadas, se basa en datos secundarios

derivados de la revision de la literatura.

5. DESARROLLO

5.1. Operaciones inusuales y sospechosas — Lavado de Activos

Teniendo en consideracion que en esta investigacién se busca explorar el uso de la
visualizacién de datos en la prevencion de lavado de activos, y descubrir las caracteristicas
esenciales que deberian tener los tableros de visualizacién para poder detectar operaciones
inusuales y sospechosas, se considera necesario, para adentrarse en el tema de esta
investigacion, brindar una introduccién tedrica que contenga la definicion del lavado de
activos, sus etapas, y los organismos de contralor que existen actualmente a nivel global y

también a nivel local.

Existen multiples definiciones para el término de lavado de dinero, una de ellas es la
que da Slosse et. (2008), definiéndolo como la simulacién de la licitud de activos originados
en un hecho ilicito. Por otro lado, la autora Albanese (2012), menciona que este tipo de
actividades es la consecuencia de otros accionares delictivos aberrantes, tales como trafico
de armas, de estupefacientes y sustancias psicotrépicas, secuestro de personas, entre otras.
El objetivo final es ocultar el verdadero origen del dinero o de los activos para hacerlos circular

legalmente en el sistema financiero y econémico de un pais.

Siguiendo con la introduccién tedrica, el autor Wainstein (2004) divide a las etapas del

proceso del lavado de activos en tres momentos:

1. Colocacién: las actividades delictivas previas al lavado de activos generan grandes

montos de dinero en efectivo. Ante esta situacién, se tratan de transformar sumas
voluminosas en activos faciles de manejar, dividiéndolas en montos pequefios para
introducirlos en el circuito econdmico-financiero legal. De este modo, se busca otorgar
apariencia legitima a ingresos provenientes de otros delitos (trafico de armas, de personas,

secuestros, narcotrafico, pedofilia, etc.).

2. Decantacién o estratificaciéon: una vez que el dinero ha sido colocado, el objetivo

es borrar las evidencias de su origen mediante la realizacién de reiteradas operaciones, en su

mayoria complejas y utilizando diversos instrumentos financieros. Esto es encubrir el origen



ilicito de los recursos mediante operaciones aparentemente licitas, desviando la atencion,

dejando evidencias falsas, y presentando documentacion apdcrifa.

3. Integracién: se incorpora el dinero de origen delictivo al circuito econémico legal.

En esta fase se trata de invertir en negocios con grandes movimientos de efectivo para simular
ingresos que en realidad se originan en una actividad ilicita. Es decir que se oculta dinero de

origen ilegal y, en actos siguientes, se le otorga apariencia de legitimo.

Ahora bien, teniendo en cuenta que el lavado de activos es un delito complejo y
transversal que afecta a diversos sectores de la economia, para poder combatirlo de manera
efectiva, se requiere de una respuesta coordinada y multidisciplinaria. En este sentido, el
Grupo de Accién Financiera Internacional (GAFI), organismo intergubernamental con sede en
Paris, elabor6 un documento con recomendaciones destinadas a promover medidas para
combatir el delito y que a su vez constituyen principios de acciéon que sirven como base a los
paises para la elaboracién de su propia legislacion. En Argentina, con la sancion de la ley
25.246 se creo la Unidad de Informacion Financiera (UIF), organismo autarquico que actua
en jurisdiccion del Ministerio de Justicia y Derechos Humanos de la Nacion, destinado a
elaborar y difundir normas y procedimientos orientados a prevenir el delito. Dicho organismo
se encarga de recepcionar las denuncias emanadas de personas fisicas o juridicas
designadas por la propia ley como sujetos obligados a reportar operaciones sospechosas.
Posteriormente en junio del 2011 se sancioné la Ley 26.683, modificatoria de la Ley 25.246,
que otorga al lavado de activos el rango de delito auténomo calificandolo como un delito contra
el orden econdémico y financiero. Diversos organismos de contralor —Banco Central de la
Republica Argentina (BCRA), Consejos Profesionales, Comision Nacional de Valores, entre
otros—, han emitido normas especificas orientando a los entes bajo su control para
implementar planes globales de prevencion frente al delito, donde es esencial una politica
integral de conocimiento del cliente (Albanese, 2012). Actualmente, a partir de marzo del afo
2024 entro6 en vigencia en Argentina la Ley 27.739 (cuyo Decreto es el 254/2024) que sustituye

e incorpora determinados articulos a la Ley 25.246.

La Ley dultima mencionada define a las operaciones inusuales como aquellas
“operaciones tentadas o realizadas en forma aislada o reiterada, con independencia del
monto, que carecen de justificaciéon econémica y/o juridica, y/o no guardan relacién con el
nivel de riesgo del cliente o su perfil transaccional, y/o que, por su frecuencia, habitualidad,
monto, complejidad, naturaleza y/u otras caracteristicas particulares, se desvian de los usos
y costumbres en las practicas de mercado”. Asimismo define a las operaciones sospechosas
como “aquellas tentadas o realizadas que ocasionan sospecha o motivos razonables para

sospechar que los bienes o activos involucrados provienen o estan vinculados con un ilicito



penal o estan relacionados a la financiaciéon del terrorismo, o a el financiamiento de la
proliferacién de armas de destruccion masiva o que, habiéndose identificado previamente
como inusuales, luego del analisis y evaluacion realizados por el sujeto obligado, no permitan

justificar la inusualidad”.

En base a todas estas definiciones, y sin perder de vista el problema que atraviesan
actualmente las entidades financieras y el resto de las entidades en cuanto al volumen colosal
de las bases de datos que contienen toda la informacién sobre las diferentes transacciones
que realizan los usuarios, resulta imprescindible poder tener un buen sustento del
conocimiento de los clientes, es decir, que las entidades deberian armar un correcto “perfil del
cliente” que pueda responder a preguntas como: ;,Quién es su cliente? ; Qué hace? ;Cual es
su actividad econdmica? ;Cual es su patrimonio? ¢Es justificado? ;Se cuenta con
informacién suficiente y verificada? (Albanese, 2012); ya que de esta forma se parte de una
base sumamente importante para poder procesar la informacion y proceder luego con las
herramientas de visualizacion de datos. Es importante no perder de vista que toda herramienta
tecnoldgica sera de utilidad, siempre y cuando los datos que se carguen en ella sean correctos

y seamos capaces de interpretar los resultados arrojados por las mismas.

5.2. Dashboards y su uso en la auditoria externa contable

En el contexto actual, caracterizado por la generacion exponencial de los datos, y la
necesidad de identificar patrones transaccionales en los mismos, se ha vuelto cada vez mas
acuciante. La visualizacion de datos, un término que engloba una variedad de tecnologias
disefiadas para representar informacién de manera visual, ha surgido como una solucion
eficaz para este desafio (Singh y Best, 2016). La visualizacion de datos (DV por sus siglas en
inglés), es una tecnologia que presenta cantidades masivas de datos en formatos graficos
que facilitan al usuario su comprensién. Esta forma de presentacién es accesible y permite
prescindir de consultas complejas y manipulaciones que requieran mucho tiempo. Con el
software de visualizacién de datos se pueden crear multiples graficos, tablas y demas
visualizaciones a partir de grandes conjuntos de datos para que los usuarios puedan
visualizarlos rapidamente de la manera mas eficiente y efectiva. Estas visualizaciones pueden
ir cambiando segun la informacidon que se combine, permitiendo generar facilmente nueva

informacién o para analizar los datos de manera diferente (Hoelscher, J., y Mortimer, A. 2018).

Al permitir a los usuarios visualizar y explorar grandes volumenes de datos de manera
intuitiva, estas tecnologias aprovechan la capacidad innata del cerebro humano para
comprender informacion compleja, facilitando asi la extraccion de conocimientos valiosos y la
toma de decisiones basadas en datos. La aplicacion innovadora de técnicas de visualizacién

de datos en diversos campos ha cobrado impulso en la ultima década (Bolton y Hand, 2002;



Chang et al., 2008; Didimo et al., 2011; Singh y Best, 2016). Sin embargo, es importante
remarcar que la calidad de las visualizaciones producidas depende directamente de la calidad
de los datos subyacentes, ya que Los datos inexactos e incompletos pueden impedir la

eficacia de los métodos de monitoreo de transacciones.

Muchos analistas utilizan hojas de calculo para examinar tablas de datos de gran
tamafo, aunque las hojas de calculo brindan una vision detallada de las transacciones, no
ofrecen una visién clara de las tendencias y correlaciones (Chang et al., 2007). Herramientas
tales como Table Lens (Seo y Shneiderman, 2002) y hojas de datos (Eick, 2000) proporcionan
vistas mejoradas de grandes volumenes de datos tabulares. El aprendizaje automatico parece
haber mejorado la identificacion de transacciones sospechosas en comparaciéon con un
método de umbral simple (Yue et al., 2007; Zhang et al., 2003). Ahora bien, relacionando esta
herramienta tecnoldgica con la prevencion del lavado de activos, los autores Gao y Ye (2007)
desarrollaron un marco para combatir el lavado de dinero utilizando una serie de patrones
transaccionales, estos patrones van desde lo flegal” a lo “habitual’,
“inusual/anormal/anémalo”, “sospechoso” e ‘“ilegal’, donde “habitual” significa “muy
probablemente, pero no necesariamente legitimo”, mientras que “sospechoso” implica “una

mayor probabilidad de ser ilegal’”.

Por otro lado, Bolton y Hand (2002) propusieron que las transacciones financieras
ilegales pueden identificarse marcando a los individuos segun el riesgo percibido y
restringiendo sus transacciones utilizando umbrales. Las transacciones que superen umbrales
predeterminados requieren un escrutinio. Una consecuencia indeseable es que los
delincuentes adaptan su comportamiento para evitar este control, por ejemplo, depositan
cantidades mas pequenas importes que estan por debajo del umbral (estructuracion). De ahi
que este control exclusivamente sea inadecuado para detectar transacciones sospechosas

(Harvey y Magnusson, 2009).

Un investigador destina, en promedio, casi el 50% de su tiempo a examinar alertas
que resultan ser falsas, lo que constituye una pérdida significativa de recursos. La necesidad
de optimizar los procesos de investigacion y reducir el nimero de falsos positivos ha
impulsado la busqueda de nuevas herramientas y técnicas de analisis de datos (Newman,
2007). El analisis de redes complejas, también denominadas graficas en la literatura cientifica,
ha demostrado ser una herramienta eficaz para la deteccion temprana y precisa de
actividades andémalas (BecerraFernandez et al., 2000). La visualizacion de estas redes
permite a los investigadores identificar patrones y relaciones ocultas en los datos, facilitando

asi la deteccion de actividades sospechosas (Hawking et al., 2005).



5.3. Aplicaciones y sistemas tecnoldégicos utilizados en Ia prevencion del lavado de
activos

Luego de haber dado estas introducciones tedricas, y teniendo en cuenta la
importancia de la herramienta de visualizacion de datos en la prevencién de lavados de
activos de origen delictivo, y teniendo en cuenta ademas lo importante que resulta en la
actualidad que los auditores y las entidades puedan tener la capacidad de analizar
grandes volumenes de datos para detectar operaciones inusuales y sospechosas, se
elabor¢ la siguiente infografia a fin de sintetizar las diferentes aplicaciones/sistemas que
existen en la actualidad que permiten detectar operaciones provenientes de actividades

ilicitas:

i2 Analyst’s Notebook - 1990

i2 Limited / IBM [ Harris Corporation

Herramienta para analizar visualmente datos relacionales y encontrar conexiones
ocultas en actividades sospechosas. Permite que los usuarios obtengan
capacidades de andlisis visual avanzadas que convierten ra@pidamente conjuntos
complejos de informacién dispar en informacion procesable de alta calidad para
ayudarlos a ellos y a quienes participan en el andlisis de inteligencia a identificar,
predecir y contrarrestar actividades delictivas, terroristas y fraudulentas.

Fuente: i2 Group. (sf.). i2 Analyst's Notebook. https://i2group.com/i2-analysts-notebook

Xanalys Link Explorer - 1990

Xanalys Ltd

Herramienta de andlisis y visualizacion para representar datos relacionales y
ayudar en la deteccion de delitos financieros. Permite capturar datos mediante una
variedad de métodos, crean consultas graficamente y visualizan los resultados en
gréficos de andlisis de enlaces interactivos. Se actualiza a medida que llega nueva
informacion, lo que permite a los investigadores descubrir rGpidamente conexiones
criticas que de otro modo podrian haber pasado por alto.

Fuente: Watson, E.E, Schneider, H,, 1999. Using ERP systems in education. LispWorks. (s..). Xanalys Link Explorer: Success stories
https:/ /www.lispworks.com/success-stories/xanalys-link-explorer.htmi

FAIS - 1995

FINCEN (Financial Crimes Enforcement Network)

Evalia grandes transacciones en efectivo para identificar casos de
lavado de dinero, basado en un motor de andlisis de datos y médulos de
software.

<J<le]<

Fuente: Senator, TE, Goldberg, H.G., Wooton, J,, Cottini, M.A, Khan, A.U, Klinger, C.D,, Liamas, W.M, Marrone, M.P,
Wong, RW., 1895, Financial crimes enforcement network
Al system (FAIS) identifying potential money laundering from reports of large cash transactions.

V4F - 2000

Becerra y Fernandez

Ayuda a correlacionar datos y descubrir redes complejas de

actividades potencialmente ilegales, utilizando visualizaciones de
grdficos.

Fuente: Becerra-Fernandez, |, Murphy, K.E, Simon, S.J., 2000. Enterprise resource planning:
integrating ERP in the business school curriculum.




Netmap- 2001
Tracyetal. p ° Q (o]

Implementa algoritmos graficos para representar relaciones y datos en la = :

lucha contra el crimen financiero. ! [——ooo)X :
: h I

Fuente:Tracy, S, Stewart, G, Boykin, R, Najm, M, Rosemann, M, Carpinetti, L, 2001, SAP Student Marketplace for the 1 &

Advancement of Research and Teaching (SAP Smart) < / > 4 | =

- sin nombre - 2004

Johnsonetal.

Método de andlisis de redes sociales para detectar delitos financieros,

encontrando actividades sospechosas a través del andlisis de
relaciones en linea.

Fuente: Johnson, T, Lorents, A.C,, Morgan, J., Ozmun, J,, 2004. A customized ERP/SAP model for business
curriculum integration.

Palantir Gotham - 2005

Palantir Technologies

Andlisis de grandes volimenes de datos, deteccién de patrones de
comportamiento inusual, visualizacién de redes de relaciones. Es una plataforma de
software disefiada para ayudar a las agencias de inteligencia y defensa a detectar
patrones ocultos en grandes conjuntos de datos. Se utiliza para integrar, visualizar y
analizar datos de mdiltiples fuentes, como informes de inteligencia, registros

financieros y comunicaciones.
Fuente: Palantir Technologies. (sf.). Gotham platform. Palantir Technologies. https:/ /www.palantir.com/platforms/gotham/

WireVis - 2008

Changetal.

Sistema de andlisis visual de transacciones financieras por cable,
ayudando a los analistas a explorar un gran volumen de transacciones
electrénicas.

Fuente: Chang, R, Ghoniem, M, Kosara, R, Ribarsky, W, Jing, Y., Suma, E, Ziemkiewicz, C, Kern, D, Sudjianto,
A, 2007. WireVis: visualization of categorical, time-varying data
from financial transactions.

-sin nombre - 2011

Salamon, T.

Utiliza agentes auténomos para modelar sistemas complejos,
generando comportamientos emergentes para analizar redes
sociales y el comportamiento social.

Fuente: Salamon, T, 2011 Design of Agent-Based Models.




VisFAN - 2014

Didimo et al.

Sistema para andlisis visual de redes financieras, disefiado para descubrir patrones
criminales como el lavado de dinero y el fraude. Utiliza ROS presentados a las UIF
por instituciones financieras y realiza andlisis de actividad dentro y entre
instituciones. Combina técnicas mejoradas de dibujo de graficos para disefar
algoritmos novedosos, técnicas de agrupamiento y funcionalidades de interaccién
para la exploracion visual de conjuntos de datos en red junto con herramientas
para Andlisis de Redes Sociales y para la generacion automatica de informes.

Fuente: Didimo, W, Liottq, C scchiani, F., 20 Network visualization for financial crime ¢

Fraud Detection - 2014

ComplyAdvantage

(Esta infografia es de fuente propia, la misma fue elaborada en base a la lectura de diferentes

autores y paginas webs que fueron debidamente mencionadas).

En base a la informacion de la infografia, se puede concluir los siguientes aspectos

claves a modo de resumen:

1. Anadlisis visual relacional: estas herramientas permiten encontrar conexiones

ocultas en grandes conjuntos de datos, ayudando a identificar actividades sospechosas. Por
ejemplo, i2 Analyst's Notebook facilita la conversion de datos complejos en informacién

procesable para detectar actividades delictivas, terroristas o fraudulentas.

2. Actualizacién en tiempo real: herramientas como Xanalys Link Explorer permiten

que las visualizaciones se actualicen conforme llegan nuevos datos, lo que ayuda a los

investigadores a descubrir conexiones que podrian pasar desapercibidas por el ojo humano.

3. Algoritmos graficos y anadlisis de redes: utilizan visualizaciones de redes sociales

y relaciones de datos para detectar delitos financieros. Un ejemplo es Netmap, que emplea

algoritmos para representar relaciones y datos complejos.

4. Andlisis de grandes volumenes de datos: plataformas como Palantir Gotham

estan disefiadas para analizar grandes volumenes de datos y detectar patrones ocultos de

comportamiento inusual, integrando datos de multiples fuentes.



5. Sistemas de alerta automatizados: algunas herramientas, como

ComplyAdvantage Fraud Detection, utilizan inteligencia artificial y aprendizaje automatico
para generar alertas basadas en el anadlisis de comportamiento, identificando amenazas y

anomalias en transacciones financieras.

Dentro de las principales caracteristicas que deberia tener un tablero de
visualizacién de datos para detectar operaciones inusuales y sospechosas se encuentran las

siguientes:

» Capacidad de procesamiento de grandes volimenes de datos: es fundamental

que el tablero pueda procesar grandes cantidades de datos, como transacciones financieras

y reportes de actividad sospechosa, en tiempo real.

» Deteccion de patrones anémalos: el tablero debe poder identificar patrones de

comportamiento inusual 0 cambios repentinos en las transacciones financieras, que puedan
ser indicativos de lavado de activos. Es por eso que es sumamente importante que
previamente a esto, el auditor haya definido correctamente el perfil de cliente, para que la
herramienta tecnoldgica pueda detectar todas aquellas operaciones que salen de ese perfil, y

podrian ser inusuales o sospechosas.

* Integraciéon de fuentes de datos muiltiples: la capacidad de combinar datos de

diferentes fuentes, como informes financieros, bases de datos de transacciones y registros

bancarios, es crucial para una visién integral del comportamiento financiero.

* Generacion de alertas automaticas: el tablero deberia emitir sefiales de alerta

basadas en reglas predefinidas o por medio de algoritmos de inteligencia artificial que
identifiquen riesgos. La clasificacion de las alertas segun el nivel de riesgo es importante para

la priorizacién de las investigaciones.

* Visualizacion de redes de relaciones: debe mostrar relaciones entre entidades y

transacciones para identificar conexiones ocultas, como redes de personas o empresas

involucradas en actividades ilicitas.

» Actualizacion en tiempo real: es esencial que la herramienta pueda actualizarse

con nuevos datos en tiempo real, permitiendo que los analistas detecten rapidamente

operaciones sospechosas a medida que ocurren.



6. COMENTARIOS FINALES

Con el objetivo de dar una conclusidon a esta investigacién, se menciona como
comentarios finales que luego de haber realizado la correspondiente revision de la literatura,
se concluye que los autores sugieren y son optimistas sobre el uso de la herramienta de
visualizacién de datos para la detecciéon de operaciones inusuales y sospechosas para
prevenir el lavado de activos de origen delictivo. De esta forma se podra brindar un servicio
mas eficiente y eficaz a los usuarios de la informacion y se podra contribuir a la disminucién
de todas aquellas actividades ilicitas que se intentan cubrir. Se considera importante para
seguir con esta linea de investigacién en trabajos futuros, tener en cuenta lo que establecen
las normas contables profesionales vigentes y las respectivas resoluciones actualizadas
respecto a la prevencion del lavado de activos de origen delictivo y financiacién del terrorismo.
Asi como también, resoluciones que regulen la utilizaciéon de herramientas tecnoldgicas a ser

incorporadas en las tareas del auditor.
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